
2019 年 4 月 15 日周报 

本周采用 Python 图卷积神经网络的实现，并结合 LSTM 模型进行了预测。因为之前一

直没有写周报，特此对这一个月的工作进行总结。本月主要做了一下几点工作： 

⚫ 学习 Python 开始，然后搭建 TensorFlow、keras 深度学习框架，了解了其实现方式。 

⚫ 对合肥市交通事故数据进行了预处理，处理方式如下： 

a) 选取处理区域，在整个城市范围内的数据缩小到一环内数据（因数据量变小，

大大缩短训练时间，便于测试，也方便构建图网络结构），选取区域如图所示，

经度（117.2433，117.3122）维度（31.8478，31.8834） 

 

b) 交通事故映射，因事故数据集中只有经纬度没有明确的标明在那条道路上发生，

因此对事故和道路进行了映射，判读事故发生在哪条道路上。 

c) 判断道路是否相交，构建路网图结构。道路是由道路分段构成的，计算每条道

路是否与其他路段相交，入道路相交则在 neighbor 字段中添加记录。 

 

d) 跟道路相交情况，重新构建划分路段，构建图网络结构 

e) 计算事故所属的道路分段。计算完成后，在事故记录的数据库 gid 字段中记录

道路分段 id。结果，如图。 

 
f) 以天为单位，计算每天发生的交通事故数目。本数据库记录从 2015 年 02 月 04

日至 2018 年 12 月 18 日，共 1414 天记录，本文中，选取前 1000 条为训练数



据集，后 400 条为测试数据集，数据格式如下图： 

 

⚫ 采用不同模型进行训练，并展示结果。 

a) 简单的全连接网络 

 

b) 仅采用 LSTM 模型进行预测： 

 
 

 

 

 

 



c) 采用图卷积结构进行预测： 

 

d) 采用图卷积结构加 LSTM 进行预测 

 

⚫ 对数据进行分析发信采用图卷积结构和 LSTM 结合时可以很好的模拟效果，但存在

过拟合现象，导致测试数据误差有上扬倾向。考虑原因有以下： 

a) 模型参数过多 

b) 损失函数定义不正确 

c) 模型的特征维度较少（目前仅采用了事故发生数目作为特征） 

现在针对第二点和第三点进行改进，尤其是第三点，考虑要涉及到更多的特征，例

如天气，道路限速，道路情况，成流量情况等特征。目前正在整理特征，修改深度

学习框架，使其能处理多维度特征。 


